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безпеки. З огляду на швидкий розвиток хмарних технологій, у най- 

ближчі роки можна очікувати подальше зростання популярності 

гібридних рішень у корпоративному секторі. 
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Ефективне прогнозування попиту на електроенергію є критично 

важливим для забезпечення стабільності енергосистеми, оптимального 



International scientific conference 

24 

планування генерації та зниження витрат на електроенергію. Тради- 

ційні методи прогнозування, що базуються на статистичних моделях, 

часто не враховують складну природу змін попиту, яка залежить від 

багатьох факторів, таких як погодні умови, час доби, сезонність, 

економічна активність та поведінкові особливості споживачів.  

У зв’язку з цим, використання методів машинного навчання (ML) для 

прогнозування попиту на електроенергію стає дедалі актуальнішим. 

Метою дослідження є аналіз сучасних моделей машинного 

навчання, що застосовуються для прогнозування попиту на 

електроенергію, їх порівняння за точністю, швидкістю навчання та 

здатністю до узагальнення даних, а також оцінка їх практичної 

реалізації в умовах енергетичної кризи. 

Методи прогнозування. Сучасні підходи до прогнозування попиту 

на електроенергію включають використання різних моделей 

машинного навчання: 

˗ Лінійні регресійні моделі – використовуються для базових 

прогнозів, але мають обмежену точність через неврахування нелінійних 

залежностей [1]. 

˗ Дерева рішень та градієнтний бустинг (XGBoost, 

LightGBM) – дозволяють будувати складні предиктивні моделі та 

добре працюють із великими наборами історичних даних [2]. 

˗ Нейронні мережі (LSTM, RNN, Transformer) – ефективні для 

аналізу часових рядів та прогнозування на основі довгострокових 

залежностей. 

˗ Гібридні підходи – поєднання традиційних статистичних 

методів із машинним навчанням для підвищення точності прогнозів [3]. 

Результати дослідження. Дослідження показало, що: 

˗ Використання глибоких нейронних мереж, зокрема LSTM, 

дозволяє підвищити точність прогнозування на 15–20% у порівнянні  

з класичними статистичними методами. 

˗ Градієнтний бустинг (XGBoost) забезпечує високу швидкість 

навчання та надає точні короткострокові прогнози [4]. 

˗ Поєднання декількох моделей у ансамблеві методи (наприклад, 

stacking або bagging) дозволяє отримати більш стійкі до змін прогнозні 

моделі. 

˗ В умовах енергетичної кризи важливу роль відіграють адап- 

тивні моделі, які можуть швидко перебудовуватись у відповідь на зміни 

споживчого попиту та ринкових умов [5]. 

Висновки. Машинне навчання є потужним інструментом для 

прогнозування попиту на електроенергію, забезпечуючи більш точні  

й адаптивні прогнози в порівнянні з традиційними методами. Засто- 

сування сучасних ML-моделей дозволяє оптимізувати виробництво 
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електроенергії, зменшити навантаження на енергомережу та покращити 

управління ресурсами в умовах нестабільності ринку. Подальший 

розвиток цієї сфери сприятиме більш ефективному використанню 

енергії та інтеграції відновлюваних джерел у загальну енергосистему. 
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